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1. Introduction

Système d’aide à la décision pour la télésurveillance

– Observation dans le temps par un ou plusieurs capteurs

– Objectif : Détection de situations indésirables

(ex.: baisse d’activité d’une personne fragile ou isolée) 

Contexte

Objectif Apprentissage de connaissances utiles a la décision

– Modélisation du comportement habituel

– Décision sur la situation par comparaison au profil

Extraction non supervisée de motifs temporels,

multidimensionnels, hétérogènes

Approche
Exemple d’instances d’un même 
motif (données simulées)

Séquences analysées : mixtes

Méthode utilisée : non supervisée

– Spécificités individuelles

– Manque de connaissances a priori

Motifs extraits : bruités

– Variabilité dans les valeurs

– Présence d’interruptions

– Déformations et translations 

dans le temps

Caractéristiques du problème
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2. Méthode

2.4. Distance basée sur la plus longue sous-séquence commune

• Distance dans [0,1] 3:

• Mesure non métrique

• Nombres de vecteurs similaires

selon deux seuils de similarité3

2.2. Fouille de caractères – Critères de sélection

2. Signification

3. Non Redondance

1. Fréquence

2.1. Abstraction

• Projections aléatoires1,2 de séquences 
de base d’un nombre fixe de symboles
• Extension au cas multidimensionnel

• Filtrage moyen pondéré

• Discrétisation sur l’axe des valeurs

• Agrégation sur l’axe du temps

• Extension des récurrences de base
• Critères de collisions et de distance

• Groupes des séquences représentatives d’une même instance de motif

• Séquences représentant ces groupes d’instances toutes disjointes

2.3. Classification non supervisée

• Classification ascendante hiérarchique, selon un seuil de distance

3. Résultats

Sensibilité

Spécificité

• Toutes les instances d’un motif 
« normalement » modifiées

• Aucune instance d’un motif 
modifiée de façon inquiétante

Motifs extraits de données simulées pour une personne à domicile

4. Discussion et Conclusion

•Complexité de la mise en pratique

•Potentialités de la méthode montrées dans une configuration par défaut 

et à partir de données simulées

• Validation nécessaire de l’approche sur des données réelles

• Extension au cas hétérogène


